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Resumen

Somos un equipo interdisciplinar formado por expertas/os en los dmbitos de |la neurociencia, la psicologia, las telecomunicaciones, la informatica, la fisica y la salud. Por un lado, trabajamos en el desarrollo de interfaces capaces de
convertir biosenales en voz para pacientes que han perdido esta capacidad. En el caso de pacientes con sindrome de enclaustramiento, nos centramos en la decodificacion de sefiales cerebrales (mediante electroencefalografia, tanto
invasiva como no invasiva) con el objetivo de reconstruir el mensaje que la/el paciente desea comunicar. Por su parte, en pacientes con disartria severa que conservan cierta movilidad, empleamos distintas biosefiales (movimiento de los
labios, voz residual y electroencefalografia no invasiva), con el mismo propodsito. Estos dispositivos tienen el potencial de ofrecer una via de comunicacion mas natural y rapida que los Sistemas Alternativos y Aumentativos de
Comunicacion (SAAC) convencionales. Para su desarrollo y validacion, la colaboracion con la sociedad resulta fundamental. En particular, sera necesario establecer vinculos con empresas que permitan avanzar hacia fases posteriores a la
evaluacion de los prototipos de interfaces, facilitando su transferencia y posible implementacion. Del mismo modo, resulta clave ampliar la colaboracidon con asociaciones para incorporar una mayor diversidad de perfiles de usuarios.
Pueden encontrar mas informacién sobre nuestros proyectos en las siguientes paginas web: https://aholab.ehu.eus/deeprestore/ y https://aholab.ehu.eus/brain2lang/.

Por otro lado, evaluamos la eficacia de modelos de IA generativa (como ChatGPT, Claude, LLaMA o Mistral) en tareas de tutorizacion del estudiantado. Para ello, entrenamos estos modelos con materiales especificos de las asignaturas y
los orientamos hacia un enfoque de ensefanza de tipo socratico. Asimismo, promovemos un uso critico, ético y pedagodgico de la IA generativa en el contexto de la enseflanza universitaria. En el futuro, sera necesario evaluar las
herramientas de tutorizacion basadas en |IA generativa en poblaciones distintas a la universitaria, como estudiantes de formacion profesional y bachillerato, con el fin de analizar su aplicabilidad y eficacia en contextos mas amplios.

Si desea ponerse en contacto con nosotros, puede escribir a José Andrés Gonzalez Lépez (joseangl@ugr.es) o a Marc Ouellet (mouellet@ugr.es).
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